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Alhe tarkemmin

- EtsitQdn kuvasta kasvojen sijainti

- JAljitys (tracking)

- Mielialan, katseen suunnan,
huulten asennon, sukupuolen
tunnistus

- Esivaihe monessa jarjestelmdassa

frame:30491/117090 wi624 h:352 [x:1 y:1

- Menetelmat soveltuvat myos
kohteiden tunnistukseen
yleisemmin



Haasteet

- Luokansisdinen vaihtelu (robustisuus)

- Skaalaus

Kiertyminen tasossa

Profiil

Piirteiden peittyminen

Valaistus (varikuvat, varjot)

Taustakuva

_askennallinen kuorma

-alse positive vs. Detectionrate eli ROC




Yleiset keinot

- Kuvapyramidi
» Hakuikkunan (19x19) skaalaus
(esim 1.2x )

» PAdllekkaiset lohkoft

- Rajoitetaan hakua prior-tiedolla
» Tunnistetaan ihonvari, tekstuuri, muoto
= Lilke ja adni-informaatio

- Kohdistetaan resurssit oikein
» Raskaampilaskenta vain tarvittaessa




Algoritmit
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° 1) Mallinnus tietdmys-lahtdisesti

Esim. yksittdisten invarianttien - = = =
piirteiden soveltaminen ja
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= Symmetria
- Protolyyppikasvo i BTMZBWX%&
korrelaatio (expert) :;"jihn;ﬂ'“"ufm‘
-« 2)Mallinnus dataldhtoisesti
o« Suositumpia talla hetkella ( & ELEME%ELF
o Opetusmenetelmddn perusTuvo malli
(Edustavan) aineiston keruu tarkedta (CMU, MIT)

- Erityisesti: negatiiviset esimerkkien
- Bootstrapping, boosting...




Suunnitelma

- Katsaus kahteen hieman eri sukupolven
menetelmaan

» Toteutusvainhe seuraavat 2-3 vko

- (Jalkimmadisen toteutus osaksi valmista Javao-
pohjaista tunnistus-frameworkkia. Matlab...)
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Fig. 2. Our distribution-based canonical face model. Top Row: We model an empirical distribution of face patterns using six multi-dimensional
Gaussian clusters, whose centers are as shown on the right. Bottom Row: We also model a carefully chosen sample of nonface patterns using six
multidimensional Gaussian clusters to help localize the boundaries of the face distribution. The final model consists of six Gaussian “face” clusters
and six “nonface” clusters.
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